
Hasil prediksi dengan Google trends berdasarkan dari proses Granger yang menunjukkan bahwa pada bank 

Mandiri dan kata kunci Google trends “Bank Mandiri: (Indonesia)” memiliki hubungan Granger dengan tingkat 

signifikan 10%. Hasil prediksi ini menghitung nilai prediksi satu minggu kedepan berdasarkan harga close dan 

jumlah data, untuk memprediksi data yang ditentukan pada penelitian ini menggunakan data sebelumnya se pada 

garis berwarna biru adalah hasil prediksi dan garis berwarna hitam adalah data original. Pada Gambar 4.2 memiliki 

nilai RMSE: 19.0244, dan Gambar 4.3 memiliki nilai RMSE: 19.7397 hasil menunjukkan nilai yang sama untuk 

kedua data Google trends yang di uji. Pada Gambar 4.4 adalah hasil prediksi tanpa Google trends memiliki nilai 

RMSE: 27.0604. 

 

Table 4 Hasil prediksi harga saham satu minggu kedepan berdasarkan nilai RMSE 

 BCA BRI Mandiri 

Prediksi tanpa Google trends 197.8571 176.2167 27.0604 

Prediksi dengan Google trends  - - 19.0244 

 

Pada Tabel 4 menunjukkan hasil prediksi tanpa Google trends dan prediksi dengan Google trends. Hasil 

prediksi dengan Google trends terdapat nilai kosong atau tidak diprediksi karena pada bank tersebut tidak memiliki 

dominan terhadap data Google trends, maka untuk prediksi dengan Google trends hanya bank Mandiri yang 

memiliki dominan terhadap data Google trends dan hasil menunjukkan bahwa prediksi dengan Google trends 

memiliki nilai RMSE lebih kecil dibandingkan prediksi tanpa Google trends.  

 

5. Kesimpulan 

1. Berdasarkan hasil Cointegration test dan Granger causality analysis dengan tingkat signifikan 10%, 

hanya kata kunci “Bank Mandiri: (Indonesia)” yang berpotensi mempengaruhi harga saham bank 

Mandiri. 

2. Prediksi harga saham Bank Mandiri dengan tambahan prediktor data Google trends memberikan hasil 

yang sedikit lebih baik dibandingkan prediksi tanpa Google trends. 
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