
0.9676 pada Informer), nilai R² Informer sebesar 0.9359 menunjukkan kemampuannya dalam menjelaskan varia-
bilitas data secara lebih akurat.

Secara keseluruhan, Informer menunjukkan keunggulan utama dalam akurasi dan konsistensi prediksi, ter-
utama pada horizon waktu menengah dan panjang. Hal ini menjadikannya pilihan yang andal untuk aplikasi
operasional maritim, seperti perencanaan logistik dan keselamatan pelayaran, yang memerlukan prediksi jangka
panjang yang presisi.
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